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1. Einleitung

Im Rahmen des Projekts ,Digitalisierung der Oldenburger Lehrerinnen- und Lehrerbildung”
(DIOLL) ist der Workshop: , Integration von ChatGPT in Lehr-/Lernprozesse: Grundlagen und
interdisziplindare Anwendungsmoglichkeiten mit Beispielen” entstanden, welcher erstmalig
am Tag des Lehren und Lernens 2023 der Carl von Ossietzky Universitat Oldenburg angeboten

wurde (siehe Rickblick TdLL 2023 // Universitat Oldenburg (uol.de)). Auf Grundlage der

Nachfrage und des Feedbacks der Teilnehmer*innen dieses Workshops konnte ein Bedarf an
freien Lern- und Lehrmaterialien mit einer offenen Lizenz (Open Educational Resources
(englisch, kurz OER)) zur Integration von ChatGPT im Unterricht abgeleitet werden. Dieses
Materialangebot soll daran anknipfen und einen Teil dieses Bedarfs hinsichtlich der
Grundlagen des Prompt-Engineering abdecken. Dariiber hinaus werden zwei Beispiele fir den
Einsatz im Unterricht kurz vorgestellt, die sich interdisziplinar verallgemeinern lassen. An
dieser Stelle wird darauf verwiesen, dass eine ausfihrliche Verschriftlichung der gesamten

Inhalte des Workshops zu einem spateren Zeitpunkt angestrebt wird.

2. Was ist ChatGPT? Funktionsweise und Eigenschaften des Systems.

Der Begriff ,ChatGPT" setzt sich aus dem englischen Begriff ,Chat” und der englischsprachigen
Abkulrzung GPT, welche fiir “"Generative Pre-trained Transformer” steht, zusammen. Wahrend
,Chat” signalisiert, dass der Mensch eine Unterhaltung mit diesem Modell eingehen kann,

konnen die einzelnen Komponenten von GPT wie folgt beschrieben werden:

e Generative: Die Fahigkeit dieses Modells einen (neuen) Inhalt zu erzeugen,

e Pre-trained: Das Vortraining dieses Modells auf Basis umfangreicher Daten,

e Transformer: Die Transformer-Architektur (siehe Vaswani et al. 2017), welche die
Beziehung zwischen verschiedenen Wortern in einem Text unabhangig vom Abstand

der einzelnen Worter erfasst (vgl. Helfrich — Schkarbanenko (2023), S. 4).

ChatGPT wurde in der ersten Version ,ChatGPT-1“ erstmalig im Jahr 2018 vom US-

amerikanischen Softwareunternehmen OpenAl prasentiert (siehe Radford et al. 2018).
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OpenAl wurde im Jahr 2015 als gemeinnitzige Forschungsorganisation mit einer kollektiven
Zusage von 1 Milliarde US-Dollar von einer Gruppe von BranchengréRen gegriindet, darunter
Sam Altman (Y Combinator), Greg Brockman (Stripe), Reid Hoffman (LinkedIn), Elon Musk
(Tesla) und Peter Thiel (Palantir) (vgl. Dale 2020, S. 113). Nach ChatGPT-1 folgte von OpenAl

die Vorstellung folgender Produkte:

e GPT-2(2019) (siehe Radford et al. (2019)),
e GPT-3(2020) (siehe Brown et al. (2020)),
e GPT-4 (2023) (siehe OpenAl (2023)).

ChatGPT basiert auf Natural Language Processing (NLP), maschinellem Lernen und Deep
Learning. Zu den Hauptkomponenten des Modells hinter Chat-GPT gehort ein neuronales
Netz. Beim neuronalen Netz handelt es sich um ein mathematisches Modell, welches die
Funktionsweise des menschlichen Gehirns nachahmt. Die vielen Verbindungen zwischen den
Neuronen (Einheiten des neuronalen Netzes) werden als ,Gewichte” bezeichnet. Jedes
Neuron erhalt eine Eingabe (Input) von anderen Neuronen oder von der AuBenwelt und
erzeugt auf der Grundlage gewisser Regeln eine Ausgabe (Output). Die Ausgabe eines Neurons
kann die Eingabe eines anderen Neurons sein, wodurch ein Netz von Verbindungen entsteht

(vgl. Briganti 2023, S. 1).

Das neuronale Netz kann zum Beispiel iber eine gewisse Menge an Bilder aus der Natur
lernen, dass es verschiedene Arten von Vogeln gibt (z. B. Gber Pixelanordnungen). Der Output
des Modells, welcher die Vogelart auf dem zu sehenden Bild angibt, wird mit der richtigen
Bezeichnung fir die jeweilige Vogelart verglichen. Bei einer falsch generierten
Begriffsbezeichnung werden die Gewichte (Verbindungen zwischen den Neuronen) im Modell
geadndert, sodass die Wahrscheinlichkeit fiir einen korrekten Output beim nachsten Mal
vergroBert wird. Demnach wird das Modell durch eine grolRe Datenmenge und per

Riickmeldung (Anpassung der Gewichte) trainiert.

Anmerkung: Bei Bedarf konnen weitere Details zur Funktionsweise des Modells bei Briganti

(2023) oder Wu et al. (2023) nachgelesen werden.
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Nach der Analyse von Wu et al. (2023) kann die Entwicklung von GPT-1 hin zu GPT-4 in den
KerngrofRen wie verwendete Modellparameter, Datenmenge hinsichtlich des Vortrainings des

jeweiligen Modells, aktuell verwendete Datenquellen und Kontextfenster wie folgt dargestellt

werden:

Table I. Comparative Analysis of GPT-1, GPT-2, GPT-3 and GPT-4

GPT-1 GPT-2 GPT-3 GPT-4
Released date June 2018 February 2019 May 2020 March 2023
. 1.5 billion 48 175 hillion 96
117 million 12
Model layers layers )
layers Unpublished
parameters ) . 1600 12 888
768 dimensions . . . .
dimensions dimensions
Context
_ 512 tokens 1024 tokens 2048 tokens 8195 tokens
window
Pre-training .
. About 5 GB 40 GB 45TB Unpublished
data size
BooksCorpus, Common .
Source of data . . WebText Unpublished
Wikipedia Crawl, etc.
) Unsupervised Multi-task In-context Multimodal
Learning target _ ) . .
learning learning learning learning

(Wu et al. (2023), S. 1123)

Hierbei wird deutlich, dass viele relevante KerngréRen des Modells innerhalb von wenigen
Jahren stark angestiegen sind. Das Kontextfenster (context window) bezieht sich auf die
Menge des vorherigen Inputs, die das Modell zur Generierung des Outputs berlicksichtigen
kann. Die GroRe des Kontextfensters hangt von den sogenannten , Tokens” (Wértern/Zeichen)
ab. In der Entwicklung kann ungefahr ein 16-facher Anstieg von 512 auf 8195 Tokens nach der
Analyse von Wu et al. (2023) verzeichnet werden. Die Parameter des Modells beziehen sich
auf die Gewichtungen, die auf die Eingabe (Input) angewandt werden, um eine
Modellvorhersage zu treffen. Unter anderem handelt es sich um Wahrscheinlichkeitswerte
Uber das nachste Wort oder die ndchsten Wérter in einem Satz oder Textstlick. Parameter

sollen somit durch Anpassung die Differenz zwischen Output des Modells und des vom
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Menschen gewlinschten Outputs minimieren. Hinsichtlich dieser Parameter wird ebenfalls
eine starke Zunahme prasentiert, da GPT-1 mit ungefdahr 117 Millionen Parametern begann
und das aktuelle Modell GPT-4 wahrscheinlich Gber mehr als 175 Milliarden Parameter

verflgt.

Auf Basis der Transformer-Architektur von Vaswani et al. (2017), die als eine Art Architektur
des neuronalen Netztes angesehen wird (siehe Briganti 2023, S. 2), kann abgeleitet werden,
dass der Output (Antwort von ChatGPT) eine besondere Abhangigkeit zum Input (Eingabe in
ChatGPT) aufweist. Im Folgenden werden einige Handlungsempfehlungen zur Ausgestaltung
von Inputs (Prompts) prasentiert, um spezielle Probleme hinsichtlich des erwarteten Outputs

zZu vermeiden.

2.1 Prompt-Engineering
Prompts sind Eingabeaufforderungen oder Anweisungen, die dem Modell gegeben werden,
um eine bestimmte Art von Antwort oder Ausgabe zu generieren (Helfrich — Schkarbanenko

2023, S. 7).

Beispiele flir Prompts:

e Wie funktioniert das Internet?

e Beschreibe die Funktionsweise von ChatGPT.

e Stelle die Gleichung xy = 4x + 5y nach x um.

Die Sammlung aus Techniken hinsichtlich der Nutzung von Prompts, die ein Muster bzw.
Schema innehaben und zur Loésung haufiger Probleme bei der Kommunikation mit Modellen
wie ChatGPT flihren und hierdurch eine gewilinschte Ausgabe des Modells erzielen, wird als
Prompt Engineering bezeichnet. Nach White et al. (2023) handelt es sich beim Prompt-
Engineering um ein ,increasingly important skill set needed to converse effectively with large

language models (LLMs), such as ChatGPT“ (White et al. 2023, S. 1).
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2.2 Handlungsempfehlungen und Fine — Tuning
Im Folgenden werden drei Handlungsempfehlungen zur Ausgestaltung von Prompts in

Anlehnung an Shieh (2023) vorgestellt:

1. Positive Prompts vs. Negative Prompts

Positiver Prompt Negativer Prompt

Beschreibe einen Tag, an dem die Sonne | Beschreibe einen Tag, an dem es nicht
scheint. regnet.

Bei einem negativen Prompt konnen verschiedene Outputs resultieren, da das Wetter fir
einen Tag, an dem es nicht regnet, unterschiedlich sein kann (z. B. sonnig oder stark bewdlkt).
Demzufolge kann der Output, welcher auf Basis des negativen Inputs resultiert, unerwiinscht
sein. Hierbei empfiehlt es sich, einen negativen Prompt in einen positiven Prompt zu

Uberflihren, um einen zielspezifischen Output zu erhalten.

2. Konkretisierung

Der Prompt: ,,Die Beschreibung fiir dieses Produkt sollte relativ kurz sein, nur ein paar Sitze
und nicht zu viel mehr.” ist unkonkret, da Formulierungen wie ,relativ kurz“ und ,nur ein paar
Sditze und nicht zu viel mehr” dem Modell einen grofRen Interpretationsspielraum ermoglichen.
Dieser Prompt kann wie folgt konkretisiert werden: , Beschreibe dieses Produkt in einem
Absatz von 3 bis 5 Sdtzen.”. Demnach empfiehlt es sich hinsichtlich des abgezielten Outputs

einige Alltagsformulierungen zu tGberdenken und Uberfllssige Informationen zu reduzieren.
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3. Zero - Shot- Few - Shot

Beim Zero-Shot handelt es sich um einen Input (ohne Pra-Input). Der ,,One-Shot” ist ein
(unterstitzender) Pra-Input. Dieser soll dem Modell zum Beispiel zeigen welche Struktur oder
welche Charakteristiken beim Output vorliegen sollen. Ein méglicher Pra-Input konnte lauten:
»Im Folgenden erhdltst du ein Beispiel. Extrahiere die Schliisselwérter aus dem Text: Immer
mehr Schiiler*innen und Studierende greifen auf ChatGPT bei ihrer Texterstellung zuriick. Die
Schliisselwérter sind Schiiler*innen, Studierende, ChatGPT und Texterstellung.”. Hierdurch
erhalt ChatGPT ein Beispiel, welches zur Orientierung genutzt werden soll. Nun wird dem
Modell der folgende Input zur Verfligung gestellt: , Extrahiere die Schliisselwérter aus dem
Text: ...“. Im Sinne des Analogieprinzips wird die Extrahierung der Schlisselworter aus dem
Input analog zum Pra-Input durchgefiihrt. Diese Analogiebildung des Modells kann auch z. B.
bei der Erstellung eines Werbetextes fiir ein spezifisches Produkt genutzt werden. Als Pra-
Input wird dem Modell ein Werbetext vorgelegt, welcher hinsichtlich gewisser Eigenschaften
wie z. B. Textlange, Schlagworter etc. als Musterbeispiel eingestuft wird. AnschlieBend kann
das Modell angefragt werden, einen neuen Werbetext zu einem Produkt x zu erstellen,
welcher dhnliche Eigenschaften wie das Musterbeispiel aufweist. Hinsichtlich des Fachs
Mathematik kann als Pra-Input eine Aufgabe samt Musterlosung dem Modell zur Verfiigung
gestellt werden, damit die Losung der neuen Aufgabe (Input) sich an der Musterlésung des

Pra-Inputs (z. B. hinsichtlich Struktur oder Verfahren) orientiert.
Anmerkung: Je nach Input sind mehrere Pra-Inputs (Few-Shot) zu empfehlen.

Nach Giray (2023) sind Mehrdeutigkeit, Voreingenommenheit, Uberanpassung, fehlender
Kontext, ethische Aspekte sowie unbeabsichtigte Nebeneffekte weitere Punkte, die bei der
Formulierung von Prompts zu Problemen hinsichtlich des erzielten Outputs fithren kdnnen
(vgl. Giray 2023, S. 2631f.). Im Folgenden werden aus dieser Liste die Punkte

Voreingenommenheit und unbeabsichtigte Nebeneffekte vorgestellt:
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1. Voreingenommenbheit

Ein Beispiel flr einen voreingenommenen Prompt ist: , Erkldre, warum Frauen weniger fiir
Fiihrungspositionen geeignet sind.”. Das Modell kdonnte auf Basis voreigenommener
Annahmen einen Output generieren, welcher geschlechtsspezifische Vorurteile verstarkt. Der
Autor schldgt an Stelle dieses Prompts zur Generierung eines Outputs, welcher vorurteilsfrei
ist und die geschlechtsspezifische Gleichstellung fordert, den folgenden Prompt vor:
,Untersuchen Sie die Faktoren, die zu geschlechtsspezifischen Ungleichheiten in
Fiihrungspositionen  beitragen, unter  Berlicksichtigung  gesellschaftlicher  und
organisatorischer Barrieren und schlagen Sie Strategien zur Férderung der

Geschlechtergleichstellung in Rollen vor." (Giray 2023, S. 2632).

2. Unbeabsichtigte Nebeneffekte

Unbeabsichtigte Nebeneffekte entstehen durch komplexe oder widersprichliche
Aufforderungen. Ein Beispiel fiir einen solchen Prompt ist: ,Erldutere die Bedeutung von
,grin® im Zusammenhang mit Umweltschutz. Argumentieren Sie dann gegen den
Umweltschutz." Giray (2023) zur Folge handelt es sich um einen unklaren und nicht
koharenten Prompt. Eine mogliche Begriindung liegt hierbei, dass der Prompt dem Modell
suggeriert, dass es genau eine Bedeutung von ,,griin im Zusammenhang mit Umweltschutz
gdbe. Zugleich konnte das Modell hinsichtlich der Argumentationsstruktur verwirrt werden.
Der Autor empfiehlt als Alternative den folgenden Prompt: , Diskutieren Sie die vielfdltigen
Bedeutungen von 'griin' im Kontext des Umweltschutzes und betonen Sie seine Bedeutung fiir

die Férderung nachhaltiger Praktiken und des Umweltschutzes." (Giray 2023, S. 2632f.).

Die Gesamtheit der hier aufgefiihrten Grundlagen kdnnen in dem Artikel von Shieh (2023)
sowie im Paper von Giray (2023) nachgelesen werden. Weiterfiihrende Strategien und
Hilfestellungen (z. B. hinsichtlich des Fine-Tuning) erhalten Sie in der Linkliste im Anhang.
Zudem kann auf bisherigen Erfahrungswerten in einigen Fallen der Start eines neuen Chats

empfohlen werden, da vorherige Prompts den aktuellen Output des zugehdrigen Prompts
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beeinflussen kdnnen. Ebenfalls ist es ratsam, in einigen Fallen die Prompts in Englisch zu
verfassen, da anzunehmen ist, dass der GroBteil der Datenmenge des Modells
englischsprachig ist. Zuletzt konnen je nach Zielsetzung einige Plugins behilflich sein (siehe

Anhang).

Anmerkung: ChatGPT verfiigt in all seinen bisherigen Versionen wie jedes Modell tber
Limitationen. Die Erwartungen hinsichtlich des Outputs diirfen die ,,obere Schranke” des
Modells nicht Ubertreffen. Zum Beispiel ist das aktuelle Modell hinter ChatGPT-4 nicht in der
Lage, eines der vom Clay Mathematics Institute ausgewiesenen Millennium-Probleme der

Mathematik zu l6sen (siehe Link: https://www.claymath.org/millennium-problems/, letzter

Zugriff am 31.12.2023).

3. Interdisziplindare Anwendungsmaoglichkeiten

Aus einer Fille von interdisziplindren Anwendungsmaoglichkeiten werden im Folgenden zwei
Beispiele prasentiert, welche sich interdisziplindr verallgemeinern lassen. Die folgenden
Beispiele sind im Rahmen dieses Materialangebots als Impulse fir den Unterricht zu

verstehen.

3.1 Beweisen im Mathematikunterricht

Lehrkrafte konnten im Plenum durch den Prompt , Beweise algebraisch den pythagoreischen
Lehrsatz:,,In einem rechtwinkligen Dreieck gilt zwischen den Léngen der Katheten a, b und der
Hypotenuse c die Beziehung a? + b? = c2.“ einen Beweis von ChatGPT fiir diesen Satz (siehe
einen moglichen Output von ChatGPT in den folgenden Bildern) als Output generieren lassen.
Die Lehrkraft konnte anschlieend diesen Beweis von Schiiler*innen hinsichtlich der
Korrektheit Uberpriifen lassen. AnschlieRend koénnten die Schiler*innen gemeinsam

Hilfestellungen flir ChatGPT anfertigen, sodass das Modell einen korrekten Beweis liefert.

Anmerkung: Geometrische Beweise konnten mithilfe eines TikZ-Codes sowie andere

Programmiersprachen generiert und liberprift werden (siehe Helfrich — Schkarbanenko 2023,
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S. 16). Auf Basis eigener Erfahrungswerte sind andere Programmiersprachen zur Erstellung

von Bildern ebenfalls denkbar.

Beispiel-Output von ChatGPT in der Version 3.5 zum oben aufgefiihrten Prompt:

Ja, ich kann dir den Satz des Pythagoras beweisen. Der Satz des
Pythagoras besagt, dass in einem rechtwinkligen Dreieck das
Quadrat der Lange der Hypotenuse gleich der Summe der Quadrate
der Langen der anderen beiden Seiten ist. Hier ist ein geometrischer

Beweis:

Wir haben ein rechtwinkliges Dreieck mit den Seitenlangen a, b und c,
wobei ¢ die LAnge der Hypotenuse ist, und a und b die Ladngen der
beiden Katheten sind. Der rechte Winkel ist zwischen den Seiten a
und b.

1. Zeichne ein Quadrat mit Seitenldnge (a + b), wie in der folgenden

Abbildung:

|j Copy code

‘S Regenerate

|Semd a message

Grafik 1: Output von ChatGPT 3.5 (1)
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Zeichne ein Quadrat mit Seitenlange (a + b), wie in der folgenden
Abbildung:

EI Copy code

In diesem Quadrat sind vier rechtwinklige Dreiecke enthalten, die die

gleichen Abmessungen wie unser ursprungliches Dreieck haben. Die
Flache des Quadrats ist (a + b)*2.

Die Flachen der vier Dreiecke zusammen sind gleich der Flache de=

Quadrats abztiglich der Flachen der vier Ecken. Die Flache eines S Re
Grafik 2: Output von ChatGPT 3.5 (1)
Autor: Edison Blakcori, Fakultat Il — Informatik, Wirtschafts- und Rechtswissenschaften, soR D
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4. Die Flache des Quadrats ist also (a + b)*2, und die Flache der vier
Dreiecke ist 2ab.
5. Daher qilt:

(a+b)*2=(2ab) +c"2

1. Jetzt kdnnen wir (a + b)*2 ausmultiplizieren:
a2 +2ab +b"2=2ab +c"2

1. Nun subtrahieren wir 2ab von beiden Seiten der Gleichung:
a*2+b*2=c"2

Das ist der Satz des Pythagoras. Wir haben gezeigt, dass in einem
rechtwinkligen Dreieck die Summe der Quadrate der Katheten (a"2

und b”*2) gleich dem Quadrat der Hypotenuse (c*2) ist. S Rey

Grafik 3: Output von ChatGPT 3.5 (1)

Anmerkung: In der Grafik 2 wird laut ChatGPT ein Quadrat dargestellt, welches vier
rechtwinklige Dreiecke enthalt. Diese Stelle ist eine sehr offensichtliche Stelle im Rahmen des

vorgelegten Beweises des Modells, die von Lernenden hinterfragt werden kann.

3.2 Argumentieren und kritisches Denken im Politik-Wirtschaft - Unterricht

Unter der Annahme, dass in Zukunft die Nutzung von Kl zur Verfassung von Texten in Politik
und Wirtschaft sich im Alltag verfestigt, kann dhnlich zum Beispiel 3.1 im Unterricht eine
Analyse der Argumentationsstruktur eines von ChatGPT angefertigten Argumentations- bzw.

Positionspapiers im Plenum oder in Gruppenarbeit von Schiler*innen erfolgen.

Beispiel — Prompt: , Erstelle ein Argumentationspapier, in dem der vermehrte Bau von Autos

mit Diesel- oder Benzinmotoren in Deutschland befiirwortet wird. “
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Beispiel-Output von ChatGPT in der Version 3.5 zum oben aufgefiihrten Prompt:

ChatGPT

Zu Beginn ist es wichtig zu betonen, dass die Debatte um die vermehrte Verwendung von
Diesel- oder Benzinmotoren in Deutschland komplex und vielschichtig ist. Trotz der
verstarkten Forderung von Elektroautos und alternativen Antrieben sollten wir nicht
iibersehen, dass Verbrennungsmotoren nach wie vor eine bedeutende Rolle im

Mobilitatssektor spielen und auch weiterhin einen wichtigen Beitrag leisten kénnen.

Ein zentraler Aspekt ist die Verfugbarkeit und Infrastruktur. Im Gegensatz zu
Elektrofahrzeugen sind Diesel- und Benzinmotoren bereits etabliert und die dazugehdrige
Infrastruktur, sei es Tankstellen oder Werkstatten, ist flichendeckend vorhanden. Dies
gewahrleistet eine weitreichende Mobilitat ohne die Notwendigkeit massiver Investitionen
in den Ausbau der Ladeinfrastruktur, was insbesondere in landlichen Gebieten von groBer

Bedeutung ist.

Grafik 4: Output von ChatGPT 3.5 (2)

Des Weiteren sollten wir die Technologieentwicklung nicht auBer Acht lassen.
Automobilhersteller haben in den letzten Jahren erhebliche Fortschritte bei der
Optimierung von Verbrennungsmotoren erzielt. Moderne Dieselmotoren beispielsweise
sind effizienter geworden und erzeugen deutlich weniger Schadstoffemissionen als altere
Modelle. Ebenso wurden bei Benzinmotoren innovative Ansatze entwickelt, um ihre

Effizienz zu steigern und Emissionen zu reduzieren.

Ein weiterer relevanter Punkt ist die Reichweite und Flexibilitdt. Verbrennungsmotoren
bieten im Allgemeinen eine gréBere Reichweite pro Tankfillung im Vergleich zu
Elektrofahrzeugen. Dies ist vor allem flir Vielfahrer oder in Situationen, in denen schnelles
Tanken erforderlich ist, von Vorteil. Zudem sind sie unabhangiger von
Umweltbedingungen, was in Regionen mit extremen Wetterbedingungen ein wichtiger

Faktor sein kann.

Grafik 5: Output von ChatGPT 3.5 (2)
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Ein schlagkraftiges Argument fiir Diesel- und Benzinmotoren ist auch die
Wirtschaftlichkeit. Der Anschaffungspreis von Verbrennungsmotoren ist oft niedriger im
Vergleich zu Elektrofahrzeugen, was gerade flir Menschen mit begrenztem Budget
attraktiv ist. Zusatzlich sind die Wartungskosten oftmals glinstiger, da die Reparatur- und

Instandhaltungskosten fiir konventionelle Motoren weniger aufwendig sind.

Es ist wichtig anzumerken, dass die Férderung alternativer Antriebe und die Reduzierung
von Emissionen ein zentrales Ziel bleiben sollten. Dennoch sollten wir den Ubergang zu
Elektrofahrzeugen als einen schrittweisen Prozess betrachten, der Zeit benoétigt, um eine
umfassende Infrastruktur aufzubauen und die Technologie weiter zu verbessern. In der
Zwischenzeit konnen Diesel- und Benzinmotoren eine Briickenfunktion iibernehmen, um
Mobilitdt zu gewahrleisten und die Entwicklung hin zu nachhaltigeren Alternativen zu

unterstiitzen.

Grafik 6: Output von ChatGPT 3.5 (2)

Insgesamt ist es wichtig, eine ausgewogene Perspektive zu wahren und die Vorziige sowie
Herausforderungen verschiedener Antriebsarten in Betracht zu ziehen. Der vermehrte Bau

von Autos mit Diesel- oder Benzinmotoren kann als Teil einer Ubergangsphase betrachtet

werden, die es ermaglicht, Mobilitdt aufrechtzuerhalten, wahrend die Entwicklung und

Implementierung zukunftsfahiger Technologien voranschreitet.

OO PO

Grafik 7: Output von ChatGPT 3.5 (2)

Zum Beispiel konnen Argumente wie Reichweite und Flexibilitdt (siehe Grafik 5) sowie
Wirtschaftlichkeit (siehe Grafik 6) von den Lernenden durch eigene Recherchearbeit auf Ihre
aktuelle Gultigkeit hinterfragt werden. Ein Argument, welches hier offensichtlich hinterfragt
werden kann, ist die Reichweite von Elektroautos. Nach der Online-Plattform Statista kann
eine Entwicklungstendenz aufgezeigt werden, die Reichweiten von Elektroautos in einem
dhnlich Spektrum wie die von Autos mit Diesel- und Benzinmotoren prognostiziert (siehe Link:

https://de.statista.com/statistik/daten/studie/443614/umfrage/prognose-zur-reichweite-

von-elektroautos/, letzter Zugriff am 31.12.2023).
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Diese zwei Beispiele (3.1 und 3.2) lassen sich interdisziplindr wie folgt verallgemeinern. Der
Output (z. B. Begriindungen, Erklarungen, Beweise, Argumentationen) von ChatGPT kann auch
in anderen Schulfachern wie beispielsweise Informatik, Geschichte oder Physik kritisch
hinterfragt werden. Schiler*innen koénnen somit die Moglichkeit erhalten, bestimmte
Outputs des Modells auf Fehler zu analysieren und diese zu beheben. Zugleich kénnen
Fahigkeiten erworben werden, den Output des Modells mithilfe von Prompt-Engineering zu

steuern.
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